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Frabilite: des reseaux

e Etude statique de la fiabilité
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e Etude statique de la fiabilité
e Graphe G = (N, A) avec N: ensemble des nceuds, A

ensemble de lignes, s = |.A|.

e Létatdela<“"" ligne donné par

1  silaz“™¢€ ligne fonctionne

c€TNn e : )
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1 si opérationnel
r— P(x) = , |
sinon.

e La fiabilité totale du systeme est

R = Pr(®(X) = 1) = B(®(X)).




Bruno Tuffin, IRISA Slide 3

1 si opérationnel
r— P(x) = , |
sinon.

e La fiabilité totale du systeme est

R = Pr(®(X) = 1) = B(®(X)).




Bruno Tuffin, IRISA Slide 3

1 si opérationnel
r— P(x) = , |
sinon.

e La fiabilité totale du systeme est

R=Pr(®(X)=1) = E(®(X)).




Bruno Tuffin, IRISA Slide 3

1 si opérationnel
r— P(x) = , |
sinon.

e La fiabilité totale du systeme est

R=Pr(®(X)=1) = E(®(X)).




Bruno Tuffin, IRISA Slide 4

e Deétection de stationnaire

® Calculs de distributions de fonctions de

réecompense, de disponibilité, performabilité

N\
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Viarkey: calcul de bernes

e Papiers recents disponibles
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Viarkey: calcul de bernes

e Papiers recents disponibles

e Personne impliquée: G. Rubino
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e Papiers recents disponibles

e Personne impliquée: G. Rubino

® jean-Michel connait mieux que mol les travaux
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e Evaluation de la probabilité de défaillance d’un systéme
représenté par une chaine de Markov.
taux de dfaiilance des composants en O (&) et taux de
réparation en O (1).

® Simulation accélérée nécessaire

Echantillonnage préférentiel
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Simulation guasi-iMoente: €Carlo

® Monte Carlo: points choisis au hasard

® Quasi-Monte Carlo: équivalent déterministe. poitns répartis

"au mieux”.
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Détermination de I'erreur pour toutes les méthodes

mixtes élargissant le domaine d’application
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Quasi-Monte Carlo pour accélérer la convergence dans

le cas de I'entropie croisée?
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AXes de collaboeration a priori
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AXes de collaboration a pror

® Calcul de bornes avec Versallles.
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AXes de collaboration a pror

® Calcul de bornes avec Versallles.

e Simulation parfaite avec Grenoble.




